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Contexte scientifique

[ Projet Fresque : Un siécle d’histoire urbaine. Paris et sa région

Objectif : Revisiter I'histoire de Paris et sa région depuis un siecle a
partir des parcours de ses habitants (1911-2001)

Membres : Catherine Bonvalet (dir.), Arnaud Bringé, Christophe Imbert,
Guillaume Le Roux

J A case selection method to in-depth understanding of
discrepancy analysis results, Le Roux G., Studer M., Bringé A,
Imbert C., Bonvalet C.

* Né d’une collaboration : équipe Fresque — Matthias Studer (univ.
Geneve)

* Présenté aux JMS 2018 (INSEE) et a I'International Symposium on
Sequence Analysis and Related Methods a Ascona (Suisse)
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Cadre et objectif

(] Cadre :

* Les parcours de vie : des processus complexes

* Un développement des outils de collecte de données quantitatives et
gualitatives

* Une complémentarité quanti-quali reconnue ...
* ... mais une segmentation de |I'analyse toujours d’actualité

[ Lier par la mesure le quantitatif et le qualitatif :

» Approfondir les résultats d’analyses statistiques des trajectoires a partir
de matériaux qualitatifs

* Un mangue d’outils permettant de lier I'lanalyse quantitative et 'analyse
gualitative de trajectoires

] Objectif méthodologique:

Développer des indicateurs permettant de lier du matériau qualitatif aux
analyses quantitatives de trajectoires
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Mise en oeuvre

» Mettre en évidence les facteurs de différentiation des
trajectoires résidentielles des Franciliens et leurs logiques :

Trajectoire sociale

Eléments de socialisation résidentielle pendant I'enfance (lieu, statut
d’occupation, type d’habitat)

Effets de générations
Trajectoire conjugale
Corésidence avec des enfants
Nationalité

Les rencontres de statistique appliquée -
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Données

J Enquéte Biographies et entourage, INED, 2001
e Génération 1930-1950
e Résidents en lle-de-France

« 2800 trajectoires (géographiques, résidentielles,
professionnelles, familiales depuis la naissance)

1 Entretiens approfondis, 2002-2004
* Sous-échantillon de 141 enquétés

e Approfondissement des histoires de vie et des logiques
des choix résidentiels

Les rencontres de statistique appliquée -
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Démarche méthodologique
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Démarche méthodologique

des communes d’IDF
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'arbre de régression : comment ¢ca marche?

Le principe de base
(cf Studer et al, 2011, « Discrepancy Analysis of State Sequences », Sociological Methods
& Research)

1.
2.

3.
4.

Optimal matching multicanal (Pollock, 2007) pour créer une matrice
de dissimilarité (somme des colts sur les 2 dimensions)

Extension ANOVA/MANOVA a n’importe quelle matrice de distance
(distance euclidienne remplacée par distance OM)

Mise en évidence des facteurs associés aux écarts entre trajectoires
Statistiques pseudo R? et pseudo F (test de permutation)

L'arbre de régression

1.

N

Algorithme qui recherche parmi 'ensemble des regroupements de
modalité (variables catégorielles) et des seuils (variables
guantitatives) celui qui différentie le plus les trajectoires (maximise le
pseudo R?)

Noeud parent > 2 nceuds enfants, itératif

Criteres d’arréts

* TestF

* Taille minimum des feuilles

* Profondeur maximale de l'arbre
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Root
n: 2072004 s2: 41.9

Global quality
Pseudo F: 23.158 ***
Pseudo R2: 0.047651 ***

Levene: 9.3189 ***

Split: LIEUSOC_HM2 R2:0.0181

Ont passé leur enfance en ba;\l'ieue Ont pas‘s‘é leur enfance a Paris ou hors IDF
[ ES_RIDF,ES_INC ] [ ES_PAR,ES_PROV,ES_ETR ]
n: 609669 s2: 41.1 n: 1462336 s2: 41.2

M NMetroDense O TrainAuto B HorslDF
B MetroPeudense O Train
O RER B HorsTrain

Split: CSP_REF2 R2:0.0159 Split: LIEUSOC_HM2 R2:0.0166

. ' I' \
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Arbre de régression et facteurs discriminants
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Arbre de régression et facteurs discriminants
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Retour sur les methodes mixtes en sciences sociales

J Méthodes mixtes: combinaison d’approches quantitatives et qualitatives a
au moins une étape de la recherche pour étendre et approfondir la
compréhension des phénomenes étudiés

1 Terme a la mode mais pratique ancienne

 Large panel de méthodes et de «designs » (Tashakkori and
Teddlie, 1998)

 Explanatory sequential design : le quali est utilisé pour
expliquer/approfondir des résultats quanti

[ La sélection de cas:

* Des outils dans le cas bivarié/multivarié sur des outcomes simples
(Lieberman, 2005 ; Seawright and Gerring, 2008)

- Approche confirmatoire : approfondir les résultats et évaluer les hypothéses qui
emergent des analyses quantitatives

- Approche exploratoire: évaluer les limites des analyses quantitatives a partir de
cas atypiques/aberrants

e Beaucoup moins sur des trajectoires
e Approches causales:
- lllustrations de logiques sur des cas choisis par le chercheur
- Sur caractéristiques individuelles liées a des transitions, des événements bio
* Approches holistes :
- Parangons/distance au centre des classes issues de typologies

Les rencontres de statistique appliquée -
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Deux indicateurs pour situer les entretiens

 Marginalité : résidus du modele ajusté (extension ANOVA)
e Gain : résidus du modele Null - résidus du modele ajusté

Prix moyen des appartements a I’achat par commune expliqué par la localisation dans Paris ou en proche banlieue

12500 1 H 6eme grr 12500 4 * 6me arr
H -
] ]
10000 , 9%mearr , , 10000+ ,9mearr
| Neuilly-sur-Seine Neuilly-sur-Seine
| ]
]
. L Marginality Gain
8 § 8
E 2500 5 I 1000
[+
~ . 2000 o~ 500
E [ éme E
® 75001 19%mearr « 1500 ® 75001 19¢me arr 0
= 1000 =
.., -500
i i
| ] | ]
- L ]
5000 : 5000 3
- -
+ Saint-Penis + Saint-Denis
PARIS SUBURB PARIS SUBURB 13



/4 \

Tri par marginalité sur le noeud “socialisés a Paris”

Marginalité et gain pour les enquétés et entretiens
du noeud “socialisés a Paris”

A
60 -
B Dense_Subway O Railway_Motorway B Qut_of_Paris_region O Parents or Other O Rental
| [m] - . . .
B e e m N Fovay O Homeownership B Social_housing o
Trajectoires des enquétés triés par marginalité Z
4 = no interview

- " ‘;" interview

o Mo Azt A Aoz Ae At Ao Aew | 30-
Marginalité structurée par les états les plus fréquents ) ‘ Gain : :
1/ séquence de statuts : chez les parents> locataire privé> propriétaire
2/ localisations centrales Les rencontres de statistique appliquée - "
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Tri par gain pour le noeud “socialisés a Paris”

Marginalité et gain pour les enquétés et entretiens
du noeud “socialisés a Paris”
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2/ proprietaires Les rencontres de statistique appliquée -
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Lignes directrices pour analyser les entretiens

marginalité

trajectoire|marginale du noeud

Cas aberrants Cas illustratifs
’ marginalx ou extrémes

‘
1l A
v

trajectoire hors logique | trajectoire caracteristique
de l'arbre ' du noeud

. | gain

0

Cas illustratifs

,
Contrexemples h .
v représentatifs

trajecto‘ir_e centrale du noeud

Contribution Angle d’analyse des entretiens

lllustratifs représentatifs Confirmer les hypotheses sur les Rechercher les logiques a I'ceuvre en relation avec
associations statistiques et I'association statistique
approfondir I'interprétation

Illustratifs marginaux Explorer la diversité des logiques a Rechercher les logiques a l'ceuvre en relation avec
I'ceuvre I'association statistique

Nuancer et explorer des logiques Rechercher les logiques permettant de comprendre Ia
divergentes divergence par rapport au modele

Explorer les logiques qui sont Rechercher le réle de facteurs non pris en considération par
ignorées par le modéle statistique le modele

Les rencontres de statistique appliquée -
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W arginality

Exemple sur le noeud “socialisés a Paris”

60 -

50-

30-

Cas illustratifs

Cas aberrants marginaux

Cas illustratifs
représentatifs

Contrexemples

Gain
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O RER

B HorsTrain

B HorsiDF

Sans entretien
Avec entretien

O Autres O Locataire
O Proprictaire 8 HLM
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Exemple sur le noeud “socialis

W arginality

60 -

50-

30-

/4 \

és a Paris”

Cas illustratifs

Cas aberrants marginaux

Cas illustratifs
représentatifs

Contrexemples

Réle des réseaux
localisés

Gain
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B MetroDense O TrainAuto B HorsiDF O Autres B Locataire
B MetroPeudense B Train O Proprictaire 8 HLM
O RER B HorsTrain

Sans entretien
Avec entretien

Josiane, classes supérieures, a toujours

vécu dans le 15° arrondissement de Paris,

aide des réseaux familiaux

.
=
=3

377

age20 age24 age28 age32 age36 age4d  agedd aged8

L e o |
Age 20 Age 24 Age 28 Age 32 Age_36 Age_ 40 Age 44 Age 48
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Exemple sur le noeud “socialis

W arginality

60 -

50-

30-

Cas aberrants
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Cas illustratifs
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Transfert de bails
HLM
ou loi 48

Contrexemples
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Cas illustratifs
représentatifs

Réle des réseaux
localisés
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B MetroDense
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O RER

O TrainAuto
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O Autres O Locataire
O Proprictaire 8 HLM
B HorsTrain

Serge, classes populaires, a toujours vécu
dans le méme quartier, transferts de bail
social

©
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Laurence, classes populaires, a vécu

de mauvaises conditions de

W arginality

logement a Paris, recherche d’espace

2855

L B B
ageds aged

T
age20 age24

T
age28 aged2

2855
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L L L
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Exemple sur le noeud “socialis
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Paule, classes populaires, a grandi

dans un foyer a Paris, “forcée” de 60 -
quitter Paris pour suivre son mari
socialisé en banlieue
e age  we) aeT  ageld  agedd  agedt  agedd
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30-
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Exemple sur le noeud “socialis

Histoire résidentielle;
du conjoint

Cas aberrants

Effets négatifs de la |
socialisation résidentielle

Contrexemples

-4 0
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Conclusion

* La méthode proposée
 Situe les entretiens au sein des analyses quantitatives
 Améliore la compréhension des associations statistiques
* Documente les limites du modele statistique

» S’étend a de multiples configurations des données

* Entretiens sur un sous-échantillon de 'enquéte
* Déja collecté
* A collecter (peut guider la sélection)

* Entretiens non directement liés a la collecte quantitative
* QUANTI > quanti

* Enjeux de I'étude des cas atypiques/marginaux/déviants:
* Souvent invisibilisés par les études statistiques
* Restaure la diversité et la complexité des comportements

* Considérer le changement social pas seulement a travers les
comportements dominants mais aussi par les « marges »

 Remettre en question les modeles statistiques et théoriques

Les rencontres de statistique appliquée - 53
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